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Lampiran 1. Surat Izin Permohonan Data

KEMENTERIAN PENDH)H(AN, KEBUDAYAAN, RISET DAN TEKNOLOGI
UNIVERSITAS PENDIDIKAN GANESHA
FAKULTAS MATEMATIKA DAN ILMU PENGETAHUAN ALAM
Alamat : Jalan Udayana Singaraja-Bali
Telepon (0362) 25072 Fax. (0362) 25335 Pos 81116
E——

W November 202%

Nomor }#37../UN48.9.1/TU/2023
Lampiran :

Perihal :l&wohonan fata
Kepada

b fv( SR T i A.% /ot MR 1

Dengan hormat, dalam rangka melengkapi persyaratan perkuliahan/

penyusunan rakalah/tesis/skripsiftugas—akhir *), bersama ini dimohon
bantuannya untuk memberikan informasi atau data yang diperlukan kepada

mahasiswa berikut.

% Nama ----------
NIM . 2012101004
Program Studi . Matemaltilca

Demikian surat ini disampaikan, atas perkenan dan kerjasamanya diucapkan

terima kasih.

Catatan :*) coret yang tidak perlu
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Lampiran 2. Surat Izin Penelitian

KEMENTERIAN RISET, TEKNOLOGI, DAN PENDIDIKAN TINGGI

UNIVERSITAS PENDIDIKAN GANESHA
FAKULTAS MATEMATIKA DAN ILMU PENGETAHUAN ALAM

JURUSAN MATEMATIKA
Alamat : Jalan Udayana Singaraja-Bali
Telepon (0362) 25072 Fax. (0362) 25335 Pos 81116

Nomor : 148/UN48.9.3/TU/2024 Singaraja, 6 September 2024
Lampiran $ =

Perihal : Surat Ijin Penelitian

Yth : Kepala Kantor Desa Pitra

Dengan hormat, dalam rangka melengkapi persyaratan perkuliahan/ penyusunan
makalah/tesisfskripsi/tugas—akhir *), bersama ini dimohon bantuannya untuk memberikan
informasi atau data terkait penelitian kepada mahasiswa berikut.

Nama : Putu Tari Angganeswari
NIM : 2013101004
Program Studi  : S1 Matematika

Demikian surat ini disampaikan, atas perkenan dan kerjasamanya diucapkan terima kasih.

Mengetahui
Ketyg Jurusan Matematika,

rof. Dr.I P Wisna Ariawan, M.Si.
NIP. 196805191993031001



Lampiran 3.

Data Kepala Keluarga Desa Pitra
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Jenis Jumlah
Kelami Pendapata Tanggung | Pekerjaa | Luas Jenis Sumber Air
NO Nama n Usia n Pendidikan an n Lantai | Lantai Minum Status
Ledeng/perpi
paan
berbayar/air
Tidak isi
Perem Berpengh Tidak ulang/kemasa | Tidak
1 | Personl | puan 67 asilan SD 0 Bekerja 60 Keramik n Layak
Ledeng/perpi
paan
berbayar/air
isi
Laki- ulang/kemasa | Tidak
2 | Person?2 laki 34 Tinggi D2 3 Swasta 20 Keramik n Layak
Mata
Perem Pensiuna air/perpipaan/ | Tidak
3 | Person3 | puan 61 Sedang SMA 0 n 100 | Keramik sumur Layak
Ledeng/perpi
paan
berbayar/air
isi
Laki- ulang/kemasa | Tidak
4 | Person4 laki 42 Sedang D2 3 Swasta 21 Keramik n Layak
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Jenis Jumlah
Kelami Pendapata Tanggung | Pekerjaa | Luas Jenis Sumber Air
NO Nama n Usia n Pendidikan an n Lantai | Lantai Minum Status
Ledeng/perpi
paan
berbayar/air
Semen/b isi
Person | Perem Tidak ata ulang/kemasa
71 71 puan 85 Rendah Sekolah 3 Petani 35 merah n Layak
Ledeng/perpi
paan
berbayar/air
isi
Person Laki- ulang/kemasa | Tidak
72 72 laki 42 Sedang SMA 3 Swasta 10 Keramik n Layak
Ledeng/perpi
paan
berbayar/air
isi
Person Laki- ulang/kemasa | Tidak
73 73 laki 31 Sedang SMA 3 Swasta 64 Keramik n Layak
Mata
Person Laki- Pensiuna air/perpipaan/ | Tidak
74 74 laki 72 Sedang SMA 1 n 100 | Keramik sumur Layak
Mata
Person Laki- Buruh air/perpipaan/
75 75 laki 53 Sedang SMA 0 Lepas 100 | Keramik sumur Layak
Person Laki- Ledeng/perpi
204 204 laki 64 Sedang SMA 2 Petani 72 Keramik paan Layak
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Jenis Jumlah
Kelami Pendapata Tanggung | Pekerjaa | Luas Jenis Sumber Air
NO Nama n Usia n Pendidikan an n Lantai | Lantai Minum Status
berbayar/air
isi
ulang/kemasa
n
Ledeng/perpi
paan
berbayar/air
isi
Person Perem ulang/kemasa | Tidak
205 205 puan 55 Tinggi S1 1 Swasta 160 | Keramik n Layak
Mata
Person Laki- air/perpipaan/ | Tidak
206 206 laki 40 Sedang SMA 3 Swasta 45 Keramik sumur Layak
Mata
Person | Perem Tidak Tidak air/perpipaan/ | Tidak
207 207 puan 83 Rendah Sekolah 0 Bekerja 50 Keramik sumur Layak
Ledeng/perpi
paan
berbayar/air
isi
Person Laki- Pensiuna ulang/kemasa | Tidak
208 208 laki 56 Tinggi S1 1 n 100 | Keramik n Layak
Ledeng/perpi
paan
Person Laki- berbayar/air | Tidak
559 559 laki 32 Tinggi D2 2 Swasta 144 | Keramik isi Layak
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Jenis Jumlah
Kelami Pendapata Tanggung | Pekerjaa | Luas Jenis Sumber Air
NO Nama n Usia n Pendidikan an n Lantai | Lantai Minum Status
ulang/kemasa
n
Mata
Person Laki- Pensiuna air/perpipaan/ | Tidak
560 560 laki 65 Sedang S1 0 n 48 Keramik sumur Layak
Ledeng/perpi
paan
berbayar/air
isi
Person Perem ulang/kemasa | Tidak
668 668 puan 46 Sedang S1 3 PNS 100 | Keramik n Layak
Ledeng/perpi
paan
berbayar/air
isi
Person Laki- ulang/kemasa | Tidak
669 669 laki 54 Sedang SMA 0 Pedagang | 54 Keramik n Layak
Mata
Person Laki- air/perpipaan/ | Tidak
670 670 laki 42 Sedang SMA 2 Swasta 100 | Keramik sumur Layak
Ledeng/perpi
paan
berbayar/air
isi
Person Laki- ulang/kemasa
671 671 laki 55 Rendah SMP 2 Pedagang 40 Keramik n Layak




Lampiran 4. Data Cleaning
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Luas
Jenis Jumlah Lanta | Jenis
NO | Kelamin | Usia | Pendapatan | Pendidikan | Tanggungan | Pekerjaan I Lantai | Sumber Air Minum | Status
Tidak Ledeng/perpipaan
Perempu Berpenghasi Tidak berbayar/air isi Tidak
1 an 67 lan SD 0 Bekerja 60 | Keramik ulang/kemasan Layak
Ledeng/perpipaan
Laki- berbayar/air isi Tidak
2 laki 34 Tinggi D2 3 Swasta 20 | Keramik ulang/kemasan Layak
Perempu Mata Tidak
3 an 61 Sedang SMA 0 Pensiunan | 100 | Keramik | air/perpipaan/sumur | Layak
Ledeng/perpipaan
Laki- berbayar/air isi
192 laki 80 Rendah SD 1 Petani 42 | Keramik ulang/kemasan Layak
Ledeng/perpipaan
Laki- berbayar/air isi Tidak
193 laki 40 Tinggi D2 3 Swasta 12 | Keramik ulang/kemasan Layak
Ledeng/perpipaan
Perempu berbayar/air isi Tidak
194 an 6 Tinggi SMP 3 Pedagang | 200 | Keramik ulang/kemasan Layak
Laki- Mata Tidak
195 laki 67 Sedang SMA 1 Petani 36 | Keramik | air/perpipaan/sumur | Layak
Laki- Buruh Mata
298 laki 52 Rendah SMA 1 Lepas 31 | Keramik | air/perpipaan/sumur | Layak
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Luas
Jenis Jumlah Lanta | Jenis
NO | Kelamin | Usia | Pendapatan | Pendidikan | Tanggungan | Pekerjaan i Lantai | Sumber Air Minum | Status
Tidak Ledeng/perpipaan
Laki- Berpenghasi Tidak berbayar/air isi
299 laki 74 lan SD 0 Bekerja 54 | Keramik ulang/kemasan Layak
Ledeng/perpipaan
Laki- berbayar/air isi Tidak
300 laki 46 Tinggi Si» 1 Swasta 45 | Keramik ulang/kemasan Layak
Ledeng/perpipaan
Laki- berbayar/air isi Tidak
498 laki 66 Rendah SD 0 Petani 45 | Keramik ulang/kemasan Layak
Ledeng/perpipaan
Laki- berbayar/air isi
500 laki 25 Tinggi D2 il Swasta 50 | Keramik ulang/kemasan Layak
Ledeng/perpipaan
Laki- berbayar/air isi Tidak
501 laki 40 Tinggi D2 2 Swasta 77 | Keramik ulang/kemasan Layak
Ledeng/perpipaan
Laki- berbayar/air isi Tidak
502 laki 69 Sedang SMA b Swasta 100 | Keramik ulang/kemasan Layak
Ledeng/perpipaan
Laki- berbayar/air isi Tidak
669 laki 54 Sedang SMA 0 Pedagang 54 | Keramik ulang/kemasan Layak
Laki- Mata Tidak
670 laki 42 Sedang SMA 2 Swasta 100 | Keramik | air/perpipaan/sumur | Layak
Ledeng/perpipaan
Laki- berbayar/air isi
671 laki 55 Rendah SMP 2 Pedagang 40 | Keramik ulang/kemasan Layak




Lampiran 5. Data Training
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Luas
Jenis Jumlah Lanta | Jenis Sumber Air
NO | Kelamin | Usia | Pendapatan | Pendidikan | Tanggungan | Pekerjaan I Lantai Minum Status
Ledeng/perpipa
Tidak an berbayar/air
Perempu Berpenghasila Tidak isi Tidak
1 an 67 n SD 0 Bekerja 60 | Keramik | ulang/kemasan | Layak
Ledeng/perpipa
an berbayar/air
Laki- isi Tidak
2 laki 34 Tinggi D2 3 Swasta 20 | Keramik | ulang/kemasan | Layak
Ledeng/perpipa
Tidak an berbayar/air
Laki- Berpenghasila Tidak iSi
18 laki 64 n SMA 2 Bekerja 100 | Keramik | ulang/kemasan | Layak
Ledeng/perpipa
an berbayar/air
Laki- isi Tidak
19 laki 44 Sedang SMA 4 Swasta 200 | Keramik | ulang/kemasan | Layak
Ledeng/perpipa
Semen/b | an berbayar/air
Laki- ata isi
20 laki 39 Sedang SMA 2 Swasta 39 merah | ulang/kemasan | Layak
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Luas
Jenis Jumlah Lanta | Jenis Sumber Air
NO | Kelamin | Usia | Pendapatan | Pendidikan | Tanggungan | Pekerjaan i Lantai Minum Status
Ledeng/perpipa
an berbayar/air
Laki- isi Tidak
21 laki 49 Sedang S1 1 Swasta 50 | Keramik | ulang/kemasan | Layak
Ledeng/perpipa
an berbayar/air
Laki- isi Tidak
22 laki 47 Sedang D1 2 Swasta 36 | Keramik | ulang/kemasan | Layak
Mata
Laki- air/perpipaan/su | Tidak
23 laki 77 Sedang SD 1 Petani 18 | Keramik mur Layak
Ledeng/perpipa
an berbayar/air
Laki- isi Tidak
198 laki 36 Tinggi D2 4 Swasta 150 | Keramik | ulang/kemasan | Layak
Mata
Laki- air/perpipaan/su | Tidak
199 laki 40 Sedang SD 2 Swasta 35 | Keramik mur Layak
Mata
Laki- Buruh air/perpipaan/su
298 laki 52 Rendah SMA 1 Lepas 31 | Keramik mur Layak
Ledeng/perpipa
Tidak an berbayar/air
Laki- Berpenghasila Tidak isi
299 laki 74 n SD 0 Bekerja 54 | Keramik | ulang/kemasan | Layak
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Luas
Jenis Jumlah Lanta | Jenis Sumber Air
NO | Kelamin | Usia | Pendapatan | Pendidikan | Tanggungan | Pekerjaan i Lantai Minum Status
Ledeng/perpipa
an berbayar/air
Laki- isi Tidak
300 laki 46 Tinggi S1 1 Swasta 45 | Keramik | ulang/kemasan | Layak
Ledeng/perpipa
an berbayar/air
Laki- isi Tidak
302 laki 38 Tinggi S2 1 Swasta 50 | Keramik | ulang/kemasan | Layak
Ledeng/perpipa
an berbayar/air
Perempu Tidak Tidak isi Tidak
303 an 72 Rendah Sekolah 0 Bekerja 60 | Keramik | ulang/kemasan | Layak
Ledeng/perpipa
an berbayar/air
Laki- isi Tidak
533 laki 60 Rendah SD 0 Petani 300 | Keramik | ulang/kemasan | Layak
Tidak Mata
Laki- Berpenghasila Tidak air/perpipaan/su
535 laki 74 n SD 0 Bekerja 27 | Keramik mur Layak
Ledeng/perpipa
an berbayar/air
Perempu isi Tidak
536 an 81 Sedang SMA 0 Wirausaha | 60 | Keramik | ulang/kemasan | Layak
Tidak
Perempu Berpenghasila Tidak Ledeng/perpipa
537 an 72 n SD 0 Bekerja 30 | Keramik | an berbayar/air | Layak
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Luas
Jenis Jumlah Lanta | Jenis Sumber Air
NO | Kelamin | Usia | Pendapatan | Pendidikan | Tanggungan | Pekerjaan i Lantai Minum Status
isi
ulang/kemasan
Lampiran 6. Data Testing
Luas
Jenis Jumlah Lanta | Jenis Sumber Air
NO | Kelamin | Usia | Pendapatan | Pendidikan | Tanggungan | Pekerjaan i Lantai Minum Status
Ledeng/perpipa
Tidak an berbayar/air
Perempu Berpenghasi Tidak isi
1 an 78 lan SD 0 Bekerja 36 | Keramik | ulang/kemasan | Layak
Mata
Laki- air/perpipaan/su
2 laki 29 Sedang D1 1 Swasta 64 | Keramik mur Layak
Mata
Laki- air/perpipaan/su | Tidak
3 laki 54 Sedang SMA 1 Polri 56 | Keramik mur Layak
Mata
Laki- air/perpipaan/su | Tidak
4 laki 32 Sedang S1 2 Guru 75 | Keramik mur Layak
Mata
Laki- air/perpipaan/su
5 laki 45 Sedang SMP 1 Swasta 88 | Keramik mur Layak
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Luas
Jenis Jumlah Lanta | Jenis Sumber Air
NO | Kelamin | Usia | Pendapatan | Pendidikan | Tanggungan | Pekerjaan i Lantai Minum Status
Ledeng/perpipa
an berbayar/air
Laki- isi Tidak
99 laki 85 Sedang SMA 3 Pensiunan | 40 | Keramik | ulang/kemasan | Layak
Ledeng/perpipa
an berbayar/air
Laki- isi Tidak
100 laki 59 Sedang S1 2 Pensiunan | 25 | Keramik | ulang/kemasan | Layak
Ledeng/perpipa
an berbayar/air
Laki- isi Tidak
101 laki 61 Sedang S1 3 Pensiunan | 124 | Keramik | ulang/kemasan | Layak
Ledeng/perpipa
Tidak an berbayar/air
Laki- Berpenghasi Tidak isi Tidak
102 laki 82 lan SMA 0 Bekerja 70 | Keramik | ulang/kemasan | Layak
Ledeng/perpipa
an berbayar/air
Laki- isi
104 laki 41 Sedang SD 2 Swasta 60 | Keramik | ulang/kemasan | Layak
Ledeng/perpipa
an berbayar/air
Laki- isi
105 laki 54 Sedang SMA 3 Swasta 64 | Keramik | ulang/kemasan | Layak
Laki- Ledeng/perpipa | Tidak
122 laki 61 Sedang SMA 2 Pedagang 45 | Keramik | an berbayar/air | Layak
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Luas
Jenis Jumlah Lanta | Jenis Sumber Air
NO | Kelamin | Usia | Pendapatan | Pendidikan | Tanggungan | Pekerjaan i Lantai Minum Status
isi
ulang/kemasan
Ledeng/perpipa
an berbayar/air
Laki- isi Tidak
123 laki 33 Sedang S1 2 Swasta 45 | Keramik | ulang/kemasan | Layak
Mata
Perempu air/perpipaan/su | Tidak
125 an 76 Sedang SMA 2 Swasta 63 | Keramik mur Layak
Ledeng/perpipa
an berbayar/air
Perempu isi Tidak
130 an 37 Sedang SMA 2 Swasta 150 | Keramik | ulang/kemasan | Layak
Ledeng/perpipa
an berbayar/air
Perempu isi Tidak
131 an 46 Sedang Sl 3 PNS 100 | Keramik | ulang/kemasan | Layak
Ledeng/perpipa
an berbayar/air
Laki- isi Tidak
132 laki 54 Sedang SMA 0 Pedagang 54 | Keramik | ulang/kemasan | Layak
Mata
Laki- air/perpipaan/su | Tidak
133 laki 42 Sedang SMA 2 Swasta 100 | Keramik mur Layak
Laki- Ledeng/perpipa
134 laki 55 Rendah SMP 2 Pedagang 40 | Keramik | an berbayar/air | Layak
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Luas
Jenis Jumlah Lanta | Jenis Sumber Air
NO | Kelamin | Usia | Pendapatan | Pendidikan | Tanggungan | Pekerjaan i Lantai Minum Status
isi
ulang/kemasan
Lampiran 7. Transformasi Data
Luas
Jenis Jumlah Lanta | Jenis Sumber Air

NO | Kelamin | Usia | Pendapatan | Pendidikan | Tanggungan | Pekerjaan I Lantai Minum Status
1 2 67 1 2 0 1 60 4 2 2
2 1 34 4 7 3 17 20 4 2 2
3 2 61 3 4 0 14 100 4 1 2
4 1 42 3 7 3 17 21 4 2 2
71 2 85 2 1 3 7 35 1 2 1
72 1 42 3 4 3 157 10 4 2 2
73 1 31 3 4 3 14 64 4 2 2
74 1 72 3 4 ik 14 100 4 1 2
132 2 64 3 10 Js 14 150 4 2 2
133 1 58 2 2 2 7 15 5 1 1
134 1 81 3 2 1 7 24 4 1 1
135 1 72 2 2 1 7 21 4 2 2
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Luas
Jenis Jumlah Lanta | Jenis Sumber Air
NO | Kelamin | Usia | Pendapatan | Pendidikan | Tanggungan | Pekerjaan i Lantai Minum Status
597 1 57 3 4 4 7 42 4 1 1
598 1 43 3 3 2 6 100 4 2 2
599 2 67 3 2 1 7 72 4 2 2
600 1 66 1 2 0 1 62 4 2 2
601 2 61 3 4 2 7 300 4 1 2
602 1 56 3 4 0 7 600 4 1 2
669 1 54 3 4 0 13 54 4 2 2
670 1 42 3 4 2 17 100 4 1 2
671 1 55 2 3 2 13 40 4 2 1




Lampiran 8. Source Code Algoritma Naive Bayes
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/824, 7:46 PM

Pemahaman Dataset dan Langkah Pemodelan Machnine Learning

MacinelLearningNatveBayes Tarlipynb - Colab

¥ 1. IMPORT LIBRARIES

Llaport pandas as pd

Laport seaborn as sns

imgort nuepy as np

Import matplotiin pyplot as plt
isport plotly.express as px
Lmport warnings

warnings. filterwarnings(’ ignore”)

print("Module Ready*)

S+ Module Ready

v 2. Load Dataset

® Mengispor library pandat, yang ¢igunakan untuk sesgelola dan senganalisis data dalam bentuk Datal
® Mengimpor library seaborn, yang digunakan untuk sesbuat visuallsasi data yang lebih menarik dan |
# Meagimpor library numpy, yang digunakan untuk melakukan perhltusgan matenmatika dan cperasl array
 Mengispor modul pyplet darl matpletlid, digunakan untuk meabuat grafik dan viswalisas] data dasy

# Mengispor library plotly express, yang digunakan untuk sesbust visualisas!i data interak:if,

# Mengabalkan peringatan (warnings) yang muncul selssd eksekus! program agar cutput ledbih bersih,

# Mencetak pesan ke konsol untuk mengindikasikan Datwa sesud modul telah berhasil dimuat dan siap ¢

fuget https://row. githud

S5 --2024-99-9) 16:44:3)--
Resolving raw.gith

om/ £

Connecting to raw.gith

com (raw.g

.com (row.gl

NITP request sent, awaiting response... 209 OK
Length: 1692% (17x) [test/plain]
Saving to: ‘DataOlahSkripsiTariflaCsv, csv'

DAt 0lahSkripsiTarl 100K[scsssssenssnsnnnsenr] 16.53K --.-KB/$

in 0.00)s

2024-29-9) 16:44:348 (4.94 MB/s5) - 'Data0lahSkripsiTariFixCsv.csv’ saved [16925/16925)

&f = pd.read_csv('Data0lanskripsiTartFixCsv.csv')

of . head()

4]

o 2 &
1 1 £
2 2 &
3 1 42
4 & 28

ng_dataset_latihan_MU/eain/Data0lshSkripsiTarifixCsv,cav

connected.

JCom).. . 185.199.108,.133, 185,199.109.133, 185.199.110.13), ...
Jcom)|185,.169.108.133) 483,

dik Junlah Tanggungan Pekerjaan Luas Lantal Jenis Lantal Susher Alr Misum Status

1 2 0 1
4 7 3 7
3 4 0 "“
3 ? 3 7
1 2 0 1

* Meiihat Jumiah Bans dan Kolom

kolom baris = df .shape
nama_kolom = df . columns

« df . dtypes
info_sataset = df.info()
susmary_dataset = df . describe()

prist("\n\ninfor Dataset
“\n\nlumlah Baris x Kolowm
“An\r&asa-nans Colom
“\n\nType Dataset
“\n\nSussary Dataset

¥ Mengecek Jumlah Baris dan Kolom

# Menngcek Kana-Nasa Colos

¥® Mengecek Type Data apa saja yang digunakan

¥ Mengecek Missing Value Pada Dataset

# Meogecek Summary pada dataset (mean Median, std etc)

", info_dataset,
*,kolom_baris,
", nams_kolom,
", type_dataset,

: ",summary_dataset)

800
200
100.0
210
360

- a

https Jicolab ressarch google comidrive/ 1BfRe9cbZ 71y CATENLoax kSRNcgRkahs #scrollfo=boZrmAQnd 1_&peintModestrue

2
2
1

2

NN NN

m
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9/8/24, 7:46 PM MacinelearningNaiveBay es TarLipynb - Colab
=% Rangelndex: €71 entries, @ to 670 -
== Dota coluens (total 10 columas):

*  Column Non-Null Count Dtype
@ Jenis Kelamin 671 non-mull intés
1 usia 671 son-mull inted
2 Pendapatan 673 mon-mull intes
3 Pendidikan 671 mon-mull intes
4 Jusmlah Tanggungan 671 mon-null intes
S Pekerjaan 671 son-null intés
6 Luas Lantal 671 non-mull floatsa
7 Jenis Lantal 671 non-wull intes
#  Susber Alr Minem 671 non-sull intes
9 Statws 671 non-mull intes

dtypes: floatsd(l), inted(9)
mesory usage: 52.5 K8

Infor Dataset 1 None

Juslah Barls x Kolom @ (671, 18)

Nana-nasa Kolos 1 Index{|'Jenis Kelamin ‘, ‘Usia’, ‘Pendapatan’, 'Pendidiken’,
Jumlah Tanggungan', ‘Pekerjasa’, “Luds Lastal’, ‘Jenis Laatai',

“Susber Alr Minum', ‘Status'],
dtypes‘object')

Type Dataset ¢ Jenis Yelamin intés

Usia intes

Pendapatan intée

Pendidikan intes

Jumlah Tanggungan intes

Pekerjaan intes

Luas Lantal floatss

Jenis Lantal intés

Susber Alr Minum inted

Status intee

dtype: object

Summary Dataset t Jenis Kelaain Usla Pendapatan Pendidikan Juslah Tanggungan |\

count 671.000000 71.000000 671.000000 671.000000 671, 000000

mean 1.201392 522943702 2.892697 4. 028018 1,29806)

sté 0.4011% 15.097038 071897 2.678630 1.373028

nin 1.000002 1.000088 1.000000 1. 009000 0. 000000

pit Y 1.000000 42.000000 1. 006000 ). 000000 o eeeeve

sox 1.000000  51.000000 1. 000000 RN 1.000000

5% 1.000000 63.000000 ). 0eoeed 6. 200000 2.000000

max 2.000000  80.000000 4. 000000 11.000000 . 200000
Pekerjaan Luas Lantal Jenls Lantal Susber Alr Minus States

tount  071.000008 ©71.000000 671. 000000 671,000000 671.000008

mean 11.9150%2 73.20849% 3.918001 1.680209 1.7913%

std $.362968 61, 809865 0.5819%0 0.473592 0. 806642

nin 1.000000 R 1 80020 109N 1. 000000

Pty 7. 000008 16. 000000 4. 00000 1000000 2. 020008

ses 14 eevvoe 5. o800 4. eodvee 1. 000000 2. ddeeee

75 17.000000 100, 000000 4. edeeee 2.000000 1.000000

max 17.000000 600, 000000 5. E0000 1000000 21.000000

Klik dua kali (atau tekan Enter) untuk mengedit

v 4. Data Visualisasi

® Mesbuat histogram dengan Plotly uatuk kolom 'Status’
pr.histogram{df, xe"Status”, colors'Status’, widtheB800, helght=400)
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4

Status
o
a

Status

* Koefisien Korslasi Pearson digunakan untuk mengetahul hubungan antara dua besaran Nilal Koefisien Korelasi Pearson dapat berkisar
antara -1 hingga +1._1 berarts sangat berkorelasi dan 0 berart) tidak ada korelas:

* Heat Map (Peta panas) adalah representasi informasi dua dimensi dengan bantuan wama. Peta panas dapat membantu pengguna
memvisualisasikan informasi sederhana atau kompleks.

horelast = daf . corr() 8 Menghitung matriks korelasl darl Datafrase 'df’

sna heatmap(horelast, sanotsTrue) 8 Mesbuat heatsap darl matribs korelasl senggunakan Seaboen.

10
Jenis Kelamin «
Usia -08
Pendapatan a6
Pendeddan
o4
pmiah Tanggungan
Pekenaan 02
Luas Lantai
00
Jerus Lanta
-0
Sumber Air Minum 2
Katus -0.4

3 s 838 3 -
E 1 § : £ z 8
3 5 3 *
: i3
a .
i =
E |
E
-
v Normalisasi Data
ef.columns
S Index([ Jenis telamin *, 'Usia’, ‘Pendapatan’, ‘Pendidikan’,
Jemlan Tanggungan', ‘Pekerjaan’, ‘Luas Lantal’, "Jenls Lantal',
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"Sumber Alr Minum', “Status’'],
dtypes‘cdbject’)

from sklearn praprocessing Llaport MinMaxScaler

X_Target » of drop('Status’, axiss})
y = df{ States’)

scaler » MinMaxScaler()

X » scaler. fit_transform(X_Target)

@f_scaled » pd.Dataframe(X, col X_Target.col )
@f _scaled[ Status'] = y.values # Menasbahkan kolom target ke Dataframe yang sudah dinormalisasi

¥ Sispan Datafrase gabungan ke Cxcel
of _scaled to_excel( scaled data with_target. xlsx’, Indexsfalde, theet names'Scaledbata’)

v Spliting Data

« Pemisahan ujHatih adalah teknik untuk mengevaluasi kinena algontme Machine Leaming

* Training Dataset : Digunakan agar sesuai dengan model Machine Leaming

* Testing Dataset: Digunakan untuk mengevaluasi model Machine Learning yang sesuai.
Persentase pembagian umum meliputi

o Train . BO%, Testin : 20%

* Train : 67%, Testin . 33%

* Train . 50%, Testin : 50%
Pada Model Kall inl akan menggunakan 80% Train dan 20'% testing

from sklearn. model _selection import train_test_split ® Mesginpor fungsi traln_test_split darl Sclkit-Learn,
® Fungsi inl digunakan untuk mesbagl dataset menjadl dua baglan: dats latihan (training) dan data wjl (testing).

X_train, X _test, y traim, y test « traln_test_split(X, y, test sizes0.2, randos_states=0)

® Melihat Masil Spliting ODataset

peint(f Jumlah X Traln : ", X_traln.shape,
"\adumlah y Train @ ",y _train, shape,
"\ndumliah X Test @ "X _test.shape,
"\nJumlah y test @ ",y test.shape)

S5 Jumlah X Train @ (%36, 9)
Jumlah y Train 1 (36,)
Juslah X Test : (335, 9)
Juslah y test :  (13%,)

@f_X_train « pd,Dataframe(X_train, col X_Target.col )
af _y_train = pd.DataFrane(y_train, values, colwmnss['Status’])
4f_X_test « pd.Dataframe(X_test, col X_Target.col )
of y_test » pd.Dataframe(y_test.values, columnss['Status’})
ef_train = pd.concat([df_X_train, df _y_train], axissl)
of _test « pd.concat([df_X_test, ¢f y test], axissi)
with pd. Exceldriter( ' train_test data. xlsx’) as writer:
df _train.to_excel(writer, sheet nases TrainData', indexsFalse)
df_test.to_excel(writer, sheet nases’TestData', indexsfalse)
Print("Train and test data have been saved to 'train_test data xlsx'®)

S+ Train and test data have been saved to ‘train_test_data.xlss’

~ NAIVE BAYES
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from sklearn.nalve_bayes 1nport GaussiankB ¥ Mengispor Gausslian Nalve Bayes classifler
from shlearn.nodel_selection leport RepeatedStratifiedsfole
from sklearn.metrics import classification_report, confusion matrix
from sklearn . metrics import #1_score, precision_score, recall_score
from sklearn.model _selection isport GridSearchCv
from sklearn preprocessing isport KBinDiscretizer

b« Gaussiasne()

var_ g« np. log: (0, -9, )

hyperparaneters » dict{var_sacothing=var_sscothing)

Abing » KBInsDiscretizer(n_bisss3, encodes'ordinal’, strategys uniform’)

y train _binned = kbins. fit_teansform(y_train, values, reshape( 1, 1)).astype(int). ravel()

v « RepeatedStratifiodnsold(n_splitsss, n_repeatss), randos_states3)

Erid_search « GridSearchCV(iestinatorsnd, paras_gridehypecparaseters, n_Jobss-1, Cvscy, scoring«'f1', ercor_scoresd)

Dest_model_nb « grid_search.FLT(X_train, y_train_binned)
print("Best paraseters found: *, best_sodel nb.best paraes )

E- Best parameters found: ('var_smoothing': 1.0)

ab_pred = best_model nb. predict(X_test)
print(classification_report(y_test, nb_pred))
print(confusion_satrix(y_test, ab_pred))

_*:' precision recall fl-score support
3 0.0 0.00 0.00 2
2 o.n 100 0.9 e
accuracy on 98
macro avg 0.4 0.50 0.45 s
weighted avg 0.66 o e 18
e 35
[ o 110])

from sklearn, preprocessing isport K8insDiscretizec

from sklearn.meteics inport classification_report, confusion matrix, 1 _score, precision_score, recall_score
Laport seaborn as sns

import matplotlib.pyplot as plt

kbios » KBInsbiscretizer(n birss3, encodes'ordinal’, strategys"uniform’)
y_test_binned « kbins.fit_transform(y_test.values.reshape(-1, 1)).astype{int).ravel()

nb_pred = best_model nb, predict(X_test)

print("Classification Report:\n", classification_report(y_test binned, nd_pred))
print(“\nF1 Score:\n", f1_score(y_test_binned, nb_pred, averages'weighted'))
print(*\nPrecision Score:\n", precision_score(y_test _binned, nb_pred, averages'weighted'))
print(“\nRecall Score:\n", recall_score(y_test_binned, nb_pred, averages'weighted'))
print("\nConfusion Matrixi\n®)

sos heatmap(confusion matrix(y_test_binned, nb_pred), snnotsTrue, fats'd', ceaps'Blues’)
plt.show()
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from

lassification Report

precision recall fl-score

o LN . LN

i en 1.9 0.9

N y 0.5
nacro avg LR 0.5% 0.45
welighted avg 0.66 oemn e

Precision Score
0. 6639231824417009

fecall Score

O.8l4Rl4ANiAnlanIan

Confusion Matrix

sklearn setrics import accuracy score

® Hitung akurasi

abC_accuracy = accuracy score(y test binned, ab
print(f Nilal akurasli NBC model adalah (nbe_ac
=% Nilal akurasi NBC model adalah » N1.48%
y_test
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135 rows * | columns

dtype: niod

X_test

3= arcay(lle.
LN

1.
1.
[e.
1.
[o.
1.
[e.
0.
(0.

&f.columns

. 0.76870588,
L
. 0.8a705m2,

L
. @.71764706,
L

, G.a1176471,
B
« 0. 77647039,

)
. @.64705882,
I

0.666660487,
0.66860607,

9.66666067,
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ceny 0.03685092, 0.7% °
veny 9.3299022%, 0.0% 0
cery 0.07537688, .75 ’
cevy 12097822, 0. ’
cens B,05527638, 0.75 .
wany 032990025, 0.7% 0

S Index(['Jenis Xelamin ', 'Usia’, "Pendapatan’, ‘Pendidikan’,

"Jumlah Tanggungan', ‘Pelerjaan’, ‘Luas Lantal’, "Jenis Lantal',
‘Susber Alr Minum®, ‘Status’),
dtype=‘object’)

Lmport numpy as np

teport pandas as pd
from sklearn preprocessing fsport Minaascaler
® Step )i Use the tralned KNN nodel to predict the scaled test data
nb<_predictions = Dest_model nb.predict(X_test)

® Stop 41 Map the prediction results to diagnostic categories
def dlagnose_result(prediction):
if prediction == 1:
return "Layak @ 1%
elif prediction == X:
return "Tidak Layak : 2°

diagnose_results » [dlagnose_result(pred) for pred in nbc_predictions)

® Display the results
for 1, (data, pred) In enuserate(2ip(X_test, diagmose_results)):
print(f Test Data {l+1):, Predicted Status: (pred)”)

® Optionally, display in 2 Dataframe for a clear view
result_df « pd.Dataframe(X_test, colusns«['lenis
print(resuit_af)

S+ Test
Test
Test
Test
Test
Test
Test

Data 3,
Data 2:,
Data 3:,
Data &:,
Data 5:,
Data 6:,
Data 7:,

Predicted Status:
Predicted Status:
Predicted Status:
Predicted Status:
Predicted Status:
Predicted States:
Predicted Status:

Tidak Layak
Tidak Layak
Tidak Layak
Tidak Layak
Tidak Layak
Tidak Layak
Tidak Layak

Kelamin ', "Usia’, "Pendapatan’, “Pendidikas’,'Juslah Tangguagon', 'Pekerjaan’, ‘Luas

NN NN NN

hitps J/colab research google.comidrive/1 BfRe9cbZ 71y CATENLoax kERNc gRkahs #scrolifosboZmAQinb 1 _&printModestrue

m



Q824 7:46 PM

Test
Test
Test
Test
Test
Test
Test
Test
Test
Test
Test
Test
Test
Test
Test
Test
Test
Test
Test
Test
Test
Test
Test
Test
Test
Test
Test
Test
Test
Test
Test
Test
Test
Test
Test
Test
Test
Test
Test
Test
Tesxt
Test
Test
Test
Test
Test
Test
Test
Test
Test
Test

Lsport pandas as pd

Data
Data
Data
Data
Data
Data
Data
Data
Data
Data
Data
Data
Data
Data
Data
Data
Data
Oata
Data
Data
Data
Data
Data

B, Predicted Status: Tidak Layak : 2

1,
1,
12:,
1,
14,
18:,
16:,
v,
s,
19,
20,
as:,
2,
23:,
24,
28:,
26:,
ar:,
an:,
29:,
3:,
M,
3,
33:,
34,
38,

Predicted Status:
Predicted Status:
Predicted Status:
Predicted Status:
Predicted Status:
Predicted Status:
Predicted Status:
Predicted Status:
Predicted Status:
Predicted Status:
Predicted Status:
Predicted Status:
Predicted Status:
Predicted Status:
Predicted Status:
Predicted Status:
Predicted Status:
Predicted Status:
Predicted Status:
Predicted Status:
Predicted Status:
Predicted Status:
Predicted Status:
Predicted Status:
Predicted Status!
Predicted Status:
Predicted Status:
Predicted Status:
Predicted Status:
Predicted Status:
Predicted Status:
Predicted Status:
Predicted Status:
Predicted Status:
Predicted Status:
Predicted Status:
Predicted States:
Predicted Status:
Predicted Status:
Predicted Status:
Predicted Status:
Predicted Status:

» Predicted Status:

Predicted Status:
Predicted Status:
Predicted Status!
Predicted Status:
Predicted Status:
Predicted Status:

Tidak
Tidak
Tidak
Tidak
Tldak
Tidak
Tican
Tidak
Tidax
Tidak
Tidak
Tidak
Tidax
Tidak
Tidak
Tidak
Tidak
Tidak
Tidas
Tidak
Tidax
Tloak
Tidak
Tidak
Tidas
Tidak
Tidak
Tidak
Tidak
Tidak
Ticak
Tidak
Tidak
Tidak
Tidak
Tidak
Tidak
Ticak
Tidak
Tidak
Tidax
Tidak
Tidak
Tidak
Tigan
Tidak
Tidax
Tidak
Tidak

Layak
Layak
Layak
Layak
Layak
Layak

s Predicted States: Tidak Layak @ 3

Layak :

Layak
Layak
Layak
Layak
Layak
Layak
Layak
Layak
Laysk

Layak

® Fungsl entuk menginterpretasikan hasil prediksl
def diagnose_result(prediction):
1 prediction == 3:
return “Layak
ellf prediction == 2!
return “Tidak Layak *

else:

return “Masil tidak diketanei®

§ Fungsl untuk mesproses 1aput pengguna
def predict_new _data():
print{"Masubkan dats daru:®)

® Input data dari pengguna
gender = int(lnput(“Jenis Kelamin (0 ataw 1): *))
age = float(input("uUsia: *))
income = float(input(“Pendapatan: "))

education « int(input(“Pendidikan (0 sampal 11): %))
dependents » int(input(*dunlah Tanggungan: *))
occupation « Int(input(“Pekerjaan (0 sampal 17): *))

floor_area » fleat(input(“Luas Lantal: *))

floor_type » int(imput(*Jenis Lantal (0 atau %): *))

R R R R e R L R R

MacineLearningNaiv eBay es Tart pynb - Colad

water_source = Int(input("Sumber Alr Minus (0 atau 2): *))

® Buat DataFrame darl input
new_data = pd.Dataframe(([gender, age, income, education, dependents, occupation, floor_area, floor_type, water_source)],
columnss|'Jenis Kelamin', 'Usia’, "Pendapatan’, ‘Pendidikan’, ‘Jumlsh Tanggungan®, 'Pekerjaan’, 'Luas Lanti
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& Wormalisasl data Unput
n_dats_scaled = new_dats

print{“Data setelah normalisasi:™)
print{res_data_scaled)

& Melakukan prediksi
prediction = best_model_nb.predict{new_dats_scaled)
result = disgrose_result{prediction[a])

print{f*\nHasil Predikei: [result)”)

® Jalankan fungsl untul sesprotes Isput pengguna dan meesprediisl
predict_new_dats()

5% Masukkan data baru:
Jeals Nelamin (8 ataw 1): 1
vsia: 1
Pondapatan: 1
Pendidikan (@ sampal 11): 1
Jualah Tanggungan: 1
Pekerjaan (@ sampal 17): 1
Luss Lantai: 1
Jeals Lantal (& ataw 5): 1
Susber Alr Minum (0 atau 2): 1
Gats setelah norsalisasi:
Jenls Celamin Usls Pendspatan Pendidikan Jumlah Tanggungsn Pekerjaan
L] 1 1.8 1.0 1 1 1

Luas Lantal Jends Lantal Susber Alr Minum
1.0 1 i
masll Prediisl: Tidak Layask

from joblib import dusp

dusp(best_sodel nb, "ModelNBCTarl.joblib’ )
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