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LAMPIRAN

Lampiran. 1 Surat Permohona pengambilan data

KEMENTERIAN PENDIDIKAN, KEBUDAYAAN,
RISET, DAN TEKNOLOG]I
UNIVERSITAS PENDIDIKAN GANESHA
FAKULTAS TEKNIK DAN KEJURUAN

Jalan Udayana Nomor |1 Singaraja Bali

Laman: hitp:/ith undik d
Nomor S1I/UN4S, L1 I/KM2024 Singaraja, 7 Me: 2024
Perihal  : Surat Permohonan Data
Yth. Kepala Desa Bengkala, Kec: Kut bah
di tempat
Dengan hormat, schubungan dengan proses penyel Tugas Akhir/Skripsi. maka melalui surat ini kami

mohon Bapak/lbu berkenan memberikan data yang dibutuhkan. Adapun mahasiswa yang akan
melakukan pengambilan data seperti tersebut di bawah ini:

Nama : 1 Made Panji Prayoga

NIM ;2015091068

Program Studi ¢ Sistem Informasi

Jurusan : Teknik Informatika

Data yang dibutuhk . Pengambilan dataset scbaga penchitian

Judul Skripsi ! Pengenalan Kata Kolok dengan Hand Landmark secara Real Time

Menggunakan Media PIPE

Demikian kami sampaikan, atas perhatian dan kerjasamanya, divcapkan terima kasih,

FTR
\\’/ﬁ\ﬁfﬁ‘ Windu Antara Kesiman, ST, M.Sc, Ph.D
NIP 19821] 112008121001
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KEMENTERIAN PENDIDIKAN KEBUDAYAAN, RISET, DAN TEKNOLOGI
UNIVERSITAS PENDIDIKAN GANESHA
FAKULTAS TEKNIK DAN KEJURUAN
JURUSAN TEKNIK INFORMATIKA
Jalan Udayana Singaraja-Bali Kode Pos 81116
Tip. (0362) 22570 Fax. (0362) 25735
Laman: www.undiksha.ac.id

Singaraja, 07 Mei 2024

Nomor - 166/UN4S.11.5/KM/2024
Perihal : Surat Permohonan Cari Data
Lampiran ‘.

Yth. Dekan FTK

Universitas Pendidikan Ganesha

Di tempat

Dengan hormat,

Schubungan dengan penyclesaian Tugas Akhir / Skripsi yang dilaksanakan olch
saudara mahasiswa:

Nama : I Made Panj: Prayoga

Nim : 2015091068

Prodi/Jurusan : Sistem Informasi/Teknik Informatika

Instansi yg dituju : Desa Bengkala, Kecamatan Kubutambahan

Jabatan yg ditju : Kepala Desa Bengkala, Kecamatan Kubutambahan
Data yg dibutuhkan  : Pengambilan Dataset scbagai penclitian

Judul Skripsi ; Pengenalan Kata Kolok Dengan hand Landmark

Secara Real Time Menggunakan mediapipe

Bersama ini kami mohonkan kepada Bapak untuk berkenan memfasilitast
kebutuhan data untuk Tugas Akhir / Skripsi mahasiswa yang bersangkutan,
Demikian kami sampaikan, Atas perhatian dan kerjasama Bapak, kami ucapkan terima
kasih.
Ketua Jurusan Teknik Informatika,

Dr. Putu Hendra Suputra, S.Kom., M.Cs.
NIP. 198212222006041001

Balai © UUITE No. 11 Tahun 2008 Pasal S ayat 171l Elck k dan/siau Dok Elek k

Sernifiva dan/aton hasal cetaknya morupakan olat bukti bakum yang sah™

lektronik o Dol ini tertanda ditand secara ehektronik kan sertifikat elektromik yang
dsterbitkan Bsrk!

® Sural ini depat dibuktikan keaslannya dengan guunakan gr code yang telah tersedia




Lampiran. 2 Dokumentasi saat Wawancara
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Lampiran. 3 Percobaan Layer LSTM

3 Layer LSTM

a. Epoch 100
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c. Epoch 300

35

3.0 1

2.5

2.0 1

Loss

1.5

101

0.5 4

0.0 1

ibu terimakasih maaf

Kelas Sebenamya

lapar teman uang makan ayah menelpon minum

Loss vs Validation Loss

precision

2.11
1.00
a.ee
9.67
0.67
0.ee
1.00
.80
1.ee
1.ee

0.62
0.66

recall fil-score

9.50
1.00
9.00
9.80
9.89
9.00
9.29
1.00
9.86
9.38

9.57
9.55

0.18
1.ee
0.e0
0.73
0.76
0.e0
0.44
0.89
0.92
0.55

8.55
8.55
0.56

support

Accuracy vs Validation Accuracy

[ IR SN IV BT T - IV Y )

68
68
68

—— Training Loss 1.04
~—— Validation Loss

0.94

0.4 4

——— Validation Accuracy

0

o

maaf terimakasih b

0

0

0

50 100 150 200 250 300

M} W
—— Training Accuracy

50
Epoch
Confusion Matrix s
¢ precision
o o o o o o o
e o o o o o o i maaf 9.33
. terimakasih 1.00
o o 1 o o o o
ibu 1.00
) o 0 0 0 [ It minum 1.00
menelpon 1.00
o o o o o o 5
ayah 0.67
o o EEEM o o o o 4 makan 1.00
uang 1.00
1 o o
B teman 1.00
o o o 1 lapar 1.00
0 o o
-1 accuracy
o ol o macro avg 0.90
minum menelpon ayah makan uang teman lapar °  weighted avg 0.95
Predil

100

150

Epoch

recall fi1-score

1.00
1.00
9.88
9.80
1.00
9.40
1.00
1.00
1.00
1.00

9.91
9.92

0.50
1.00
0.93
0.89
1.00
0.50
1.00
1.e0
1.00
1.e0

0.92
0.88
0.92

200

250

support

0N A NUVOVOUVN

60
60
60

300




d.

Kelas Sebenamya

Epoch 450

Loss vs Validation Loss
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Accuracy vs Validation Accuracy

e. Epoch 500

—— Training Loss —— Training Accuracy
~——— Validation Loss ~—— Validation Accuracy
0.8 4
0.6 1
7 >
o
c
3
- g
0.4 4
0.2 1
0 100 200 300 400 0 100 200 300 400
Epoch Epoch
Confusion Matrix N
H N precision recall fi-score  support
‘E - 0 o 0 o o o o
i ) maaf 0.60 1.80 8.75 6
g ° L ks 2 2 G ) terimakasih 1.00 1.00 1.00 4
£ 5 ibu 9.88 1.00 0.93 7
3- o o [ 2 0 o [ .
£ minum 9.67 9.67 @.67 6
g B N . R . ) N . R N 5 menelpon 1.00 1.00 1.00 3
i ayah 0.67 9.29 0.40 7
E-. [ o 0 ° 2 1 o ] [ 4 makan .57 0.67 .62 6
i uang 1.0 9.83 0.91 6
é o o o 2 ° 0 - o L] o 5 teman l.00 1.00 l.00 5
lapar 1.00 9.90 9.95 1@
2. o 0 0 o 0 1 0
] -2
§. o . . . R . . accuracy 0.82 60
H N macro avg 0.84 2.84 0.82 68
F 5 o N A " 5 weighted avg 0.83 9.82 .81 60
=
maaf terimakasih by minum menelpon ayah makan uang teman lspar °
Loss vs Validation Loss Accuracy vs Validation Accuracy
74 —— Training Loss 1.0
~—— Validation Loss
6
0.8
5
- >
4 @ 06
3
9
3 <
21 0.4 1
14
0.2 4 — Training Accuracy
0 ~—— Validation Accuracy
0 100 200 300 400 500 0 100 200 300 400 500
Epoch Epoch




97

Confusion Matrix .
Ef 3 [ 0 o o 3 o 0 o o
H " precision recall fl-score support
é- o o o o o o o o - o
5 " maaf 0.43 0.50 0.46 6
gz . L terimakasih 0.00 0.00 0.00 4
€ . s ibu 0.88 1.00 .93 7
g= ] 0 o 1 0 o o o o
I minum 1.00 0.17 0.29 6
g% N . . . . . s menelpon 0.14 0.33 0.20 3
gt ayah 0.56 0.71 0.63 7
gi- 2 o o o o o o o o 4 makan 1.00 0.83 0.91 6
5 uang 0.00 9.00 0.00 6
SR o0 e -3 teman 0.33 0.40 0.36 5
e . s e e e e oo e lapar 0.75 0.90 0.82 10
3 -2
E- 0 [ o 0 0 0 0 0 2 accuracy 9.55 60
< ia macro avg 0.51 0.48 0.46 60
§-° > mum o & o 0 & @ weighted avg 0.57 0.55 0.52 60
maaf terimakasih bu  minum menelpon ayah makan uang teman lapar s
Prediksi
f. Epoch 550
Loss vs Validation Loss Accuracy vs Validation Accuracy
1.0
—— Training Loss —— Training Accuracy
401 validation Loss ~—— Validation Accuracy
354 s
3.0
25 L 061
w @
2 g
S 2.0 3
&
0.4 4
15 A
1.0 1
0.2 4
0.5
0'0_ T T T T T T T T T T T T
0 100 200 300 400 500 0 100 200 300 400 500
Epoch Epoch
Confusion Matrix
E. 0 o o 0 1 o o 0 o
5 B precision recall fl-score support
éf o 2 ] o [ o o ] o o
B maaf 0.56 0.83 9.67 6
CE . e e e e et . terimakasih 9.17 1.00 9.29 2
£ ibu 1.00 1.00 1.00 11
2- o 0 0 1 1 o 3 o o 0
WE minum 1.00 9.20 9.33 5
E{E 2 o o o . o o o o o . menelpon 0.80 9.67 8.73 6
§ g ayah 0.80 0.67 8.73 6
§i 2 o o 0o o0 . °o o o ¢ makan 9.50 1.00 0.67 3
5 B uang 1.00 1.00 1.00 6
- AL L teman 1.00 0.09 0.17 11
2 0 o o o o o P lapar 1.00 1.00 1.00 4
E
E- [3 . o ° 0 [ [ [ 1 0 2 accuracy 9.68 60
= macro avg 0.78 9.75 0.66 60
g0 ] o 0 ) 0 0 ° . weighted avg 0.86 0.68 0.66 60

' ) | ' ) | i ' | '
maafterimakasih bu  minum menelpon ayah makan uang teman lapar
Prediksi




98

2 Layer LSTM

a. Epoch 100
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recall fl-score support
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d. Epoch 450
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Kelas Sebenamya

Confusion Matrix
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RIWAYAT HIDUP

Penulis bernama 1 Made Panji Prayoga lahir di
Klungkung pada tanggal 27 Agustus 2002. Penulis

merupakan Warga Negara Indonesia dan beragama

Hindu. Penulis menyelesaikan pendidikan dasar di SD
Negeri 1 Tihingan dan lulus pada tahun 2014. Setelah itu
melanjutkan jenjang pendidikan di SMP Negeri 2 Semaparura dan lulus pada
tahun 2017. Setelah itu melanjutkan jenjang pendidikan di SMA Negeri 2
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pada tahun 2020. Pada Tahun 2020, penulis melanjutkan jenjang pendidikan
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menyelesaikan Tugas Akhir yang berjudul “PENGENALAN KATA
KOLOK SECARA REAL TIME MENGGUNAKAN MEDIAPIPE DAN

ALGORITMA LONG SHORT TERM MEMORY (LSTM)”.



